
딥러닝 이야기



𝒀 = 𝑤 × 𝑿 + 𝑏 

“이정도의 수학을 이해할 수 있으면 충분히 따라올 수가 있고 머신러닝을  이해할 수가 있습니다” 김성훈 교수님

용돈, 월급
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3 = 𝑤 × 1 + 𝑏
5 = 𝑤 × 3 + 𝑏
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^𝒀 = 𝑤 × 2 + 𝑏 
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𝑤와 𝑏를 구해봅시다.



3 = 𝑤 × 1 + 𝑏
5 = 𝑤 × 3 + 𝑏
5 = 𝑤 × 4 + 𝑏 

실측값

^𝒀 = 𝑤 × 2 + 𝑏 
예측값

𝑤와 𝑏를 구해봅시다.
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Activation Function
활성화 함수

출력형태를 정한다.



시그모이드(sigmoid) : 출력을 0.0과 1.0사이의 실수

리니어(linear) : 출력이 -무한대 ~ +무한대

소프트맥스(softmax) :
- 클래스 수 만큼 벡터 수를 결정
- 각 벡터의 값은 0.0과 1.0 사이의 실수
- 벡터들의 그 합은 1.0이다.
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https://keras.io/applications/

● Xception (88 MB, 126)
● VGG16 (528 MB, 23)
● VGG19 (549 MB, 26)
● ResNet50 (99 MB, 168)
● InceptionV3 (92 MB, 159)
● InceptionResNetV2 (215 MB, 572)
● MobileNet (17 MB, 88)
● DenseNet121 (33 MB, 121)
● DenseNet169 (57 MB, 169)
● DenseNet201 (80 MB, 201)
● NASNet

https://tykimos.github.io/
https://keras.io/applications/
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https://keras.io/losses/

● mean_squared_error
● mean_absolute_error
● mean_absolute_percentage_error
● mean_squared_logarithmic_error
● squared_hinge
● hinge
● categorical_hinge
● logcosh
● categorical_crossentropy
● sparse_categorical_crossentropy
● binary_crossentropy
● kullback_leibler_divergence
● poisson
● cosine_proximity
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https://keras.io/optimizers/

● SGD
● RMSprop
● Adagrad
● Adadelta
● Adam
● Adamax
● Nadam
● TFOptimizer
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● 데이터셋 준비하기

● 모델 구성하기

● 모델 엮기

● 모델 학습시키기

● 모델 사용하기
○ 시퀀스 모델을 생성한 뒤 필요한 레이어를 

추가하여 구성합니다.

○ 좀 더 복잡한 모델이 필요할 때는 케라스 함수 

API를 사용합니다.



● 데이터셋 준비하기

● 모델 구성하기

● 모델 엮기

● 모델 학습시키기

● 모델 사용하기
○ 학습하기 전에 학습에 대한 설정을 수행합니다.

○ 손실 함수 및 최적화 방법을 정의합니다.

○ 케라스에서는 compile() 함수를 사용합니다.



● 데이터셋 준비하기

● 모델 구성하기

● 모델 엮기

● 모델 학습시키기

● 모델 사용하기
○ 훈련셋을 이용하여 구성한 모델로 학습시킵니다.

○ 케라스에서는 fit() 함수를 사용합니다.



● 데이터셋 준비하기

● 모델 구성하기

● 모델 엮기

● 모델 학습시키기

● 모델 사용하기
○ 학습한 모델을 사용합니다.

○ 평가를 한다면, 준비된 테스트셋으로 evaluate() 

함수를 사용하여 평가합니다.

○ 예측을 하고자 한다면 predict() 함수를 

사용합니다.






