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프로젝트 Wrap Up

1. 프로젝트 개요
본 프로젝트에서는 2022 베이징 동계 올림픽과 관련된 위키 원시 말뭉치를 활용해 자연어처리 관계 추출 태스크에 쓰이는 주석 코퍼스를 제작
했습니다. 프로젝트의 의의는 한국어 및 다른 언어에서의 자연어처리 데이터셋의 유형 및 포맷이 어떠한지, 그리고 데이터셋을 구축하는 일반
적인 프로세스가 무엇인지 학습하는 것입니다.

2. 프로젝트 팀 구성 및 역할
이름 역할

공통 가이드라인 작성, Entity•Relation 정의, 파일럿 및 메인 어노테이션

강나경 카테고리별 문장 split, fleiss-kappa 계산

김산 가이드라인 FAQ 작성

김현지 데이터셋 전처리, 가이드라인 이미지 제작

정민지 모델 Fine-tuning, 데이터셋 분석

최지연 여러 개의 파일을 카테고리별로 분류하여 통합

3. 프로젝트 수행 절차 및 방법

3-1. 데이터셋 소개 
베이징 동계 올림픽 관련 위키 데이터

총 43개의 문서, 문장 1,693개로 구성

예시

🏅 2022년 동계 올림픽은 2022년 2월 4일부터 2월 20일까지 중화인민공화국 베이징에서 열린동계 올림픽이다.

3-2. 데이터 제작 과정

3-3. 마주한 문제점 및 해결 방안 
1. 여러 주제로 소분류 된 데이터셋

대분류 베이징 동계 올림픽에서 소분류 2022, Building, Organization, Sports로 분할

소분류된 카테고리 내에서 등장하는 관계 선정

2. 여러 명의 작업자간 작업물 일치
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동일한 작업 결과물을 얻기 위해 헷갈릴 수 있는 entity의 영역과 relation 관계 같은 경우는 slack과 구글 스프레드시트를 활용하여 팀
원들과 의견을 정리한 후, 방향을 명확하게 잡았습니다.

3-4. Relation 정의 기준 및 방식 소개
Relation set의 구성 및 정의, 가이드라인 작성, 파일럿 및 메인 어노테이션, 그리고 간단한 모델 Fine-tuning의 과정을 통해 실제 데이터 
제작의 workflow를 경험해 볼 수 있습니다.

이 과정에서 정밀한 가이드라인 제작의 중요성과 inter-annotator agreement(IAA)의 개념을 체득할 수 있습니다.

4. 프로젝트 수행 결과 

4-1. 가이드라인 소개
가이드라인

4-2. 데이터셋 분석 결과
스포츠에서 사용하는 용어에 대한 관계

https://www.notion.so/5bc6ec62240143cbac182f7a54a49d8f
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4-3. 정의된 Entities
아래와 같은 9개의 entity를 정의하였습니다. 팀원들과의 소통을 통해 각 entity의 범위를 명확하게 정의하였고, 헷갈릴 수 있는 부분은 가이드
라인의 FAQ에 정리하였습니다.  

4-4. 정의된 Relations
초기의 아래와 같은 59개의 relation 관계를 정의하였습니다. 보통 10개 이내의 relation 관계를 정의하는 것이 일반적이므로, 점차 줄여나가는 
방향으로 진행하였습니다. 이 과정에서 가장 초점을 둔 부분은, 도메인에 특화된 관계를 정의하는 것이었습니다. 비록 데이터셋에서 많이 등장
하는 relation 관계일지라도 일반화된 관계는 고려하지 않았습니다. 그 결과, 13개의 relation 관계로 좁힐 수 있었습니다. 마찬가지로 팀원들과
의 소통을 통해 각 relation 관계의 범위를 명확하게 정의하였고, 헷갈릴 수 있는 부분은 가이드라인의 FAQ에 정리하였습니다.  

4-5. 모델 Fine-tuning
제작한 데이터셋을 scikit learn의 stratified shuffle split을 활용해 train(0.6), validation(0.2), test(0.2)로 분리했습니다. 그리고 huggingface 
프레임워크로 klue/roberta-large 사전 학습 모델을 fine-tuning 했습니다(hyperparameter는 다음과 같습니다. epochs: 20, learning rate: 
2e-5, batch size: 32). validation micro f1 score는 59이며, test set evaluation micro f1 score는 55입니다. 그림에서는 test set의 ground 
truth와 predict label을 confusion matrix로 표현해서 모델이 어떤 라벨을 잘 예측하는지 확인해봤습니다. 모델은 13개 라벨 중 “종목:사용_용
어”, “인물:결과”, “단체:결과”, “단체:개최”, “단체:설립" 라벨만 예측했으며, 단체 entity의 관계(“단체:개최”, “단체:설립")를 잘 예측하는 경향을 
보였습니다. 

초기 relation (59개)_
최종 relation (13개) 
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5. 자체 평가 의견 
데이터 제작을 하면서 좋은 품질의 데이터를 제작하기 위해 많은 노력과 손길이 필요한 것을 느낄 수 있는 경험이었습니다.

파일럿 태깅과 데이터 제작 가이드라인의 FAQ를 작성했음에도 실제 데이터 태깅 과정에서 수많은 예외처리가 등장해 일관된 태깅을 하는 것
이 어려웠습니다.

그리고 이번 대회를 통해 제작자가 원하고자 하는 데이터셋을 구축 방향으로 이끌기 위해 많은 소통이 필요하다는 것도 알 수 있는 값진 기회였
던 것 같습니다!


