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Overall structure

Residual connection

Self attention

Masking

Multi-Head attention



Multi-Head attention



Multi-Head attention

• 취지
• 복수의(plural) 단어 간 견련관계를 얻어내고 싶다.

• 방법론
• 별도로 학습되는 linear transformation을 갖는 attention layers를 정의

• Linear projection들은 q-k-v 간 서로 다른 관계를 추출하도록 학습됨

• 각 attention layer의 output을 concat 후 linear projection



Scaled dot product attention

• 취지
• Parameter 없는 attention 중 dot가 효율이 좋음

• 그러나 naïve dot 연산은 dimension이 증가하면 값이 매우 커짐

• 따라서 scaling 적용

• 식



Encoder

Layer normalization

q, k, v, 모두 자기 자신
-> self attention



Decoder

Masking?!



Masking - 私は犬よりも猫が好き

If there’s no mask!

Correct way



Positional Encoding

• 취지
• RNN 사용하지 않기에, 단어의 위치 정보가 완전히 소실됨
• Ex) I like cats more than dogs/I like dogs more than cats 가 동일하게 취급

• 따라서 단어의 position 정보를 명시적으로 encoding해서 더해줌

• 식

Easy to learn relative position



Trivial facts/Experiments Result

• Optimizer는 Adam

• Residual Dropout 적용

• Label smoothing



Thank you for listening
Let’s talk about it more!


