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1. 프로젝트 소개

현대인들은 오프라인으로 옷을 구매하기 보다, 온라인 상점을 이용하여 옷을 구매하는 일이 많아졌습니다.

온라인 상점에서도 각자 그들의 기준으로 옷을 만들고, 그에 맞는 사이즈를 제공합니다.

구매자는 쇼핑몰이 제공하는 데이터를 참고하여, 자신에게 알맞은 사이즈를 골라 구매를 합니다.

하지만 사람마다 체형이 다르고, 몸무게와 키가 다름에도 온라인 쇼핑몰에서는 정형화되어진 사이즈를 제
공하는 곳이 많이 있습니다.

그렇기 때문에 잘못된 사이즈를 골라 옷을 구매하게 되는 경우가 적지 않게 발생되며,

그러한 실수를 만들지 않기 위해 옷을 구매하기 전 사람들은 자신보다 먼저 구매를 한 사람들의 후기를 통
해 옷의 사이즈에 대한 정보를 더 많이 얻고 있습니다.

즉, 정형화되어진 사이즈를 제공하는 온라인 쇼핑몰의 관계자보다 직접 옷을 구매하여 착용한 사용자의 신
체 정보를 제공받고, 제공받은 정보를 통해 자신의 사이즈를 예측하여 온라인 구매를 하는 경우가 많아지
고 있습니다.

따라서, 저희는 이러한 경우를 반영하여 1000 명의 사람들의 사이즈 데이터 set 을 활용하여 사이즈를 예
측하고 사용자에게 알맞은 사이즈를 제공할 수 있는 사이트를 만들기 위해 이 프로젝트를 진행하게 되었습
니다.
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2. 도메인 소개

나이는 10 단위로 설정하였고, 키와 몸무게는 모두 0~3 까지는 BEG, 4~6 까지는 MID, 
7~9.99 까지는 END 로 설정하여 인스턴스의 범위를 나누어 진행하였습니다. 
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나이 TWENTY, THIRTY, FOUTY, FIFTY, SIXTY
키 140~180(BEG, MID, END) 
몸무게 40~100(BEG, MID, END) 
사이즈 XS, X, M, L, XL, XXL 



3. weka

300 개의 인스턴스를 one-Rule 을 통하여 학습한 결과입니다. 
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300 개의 인스턴스를 naive-bayes 을 통하여 학습한 결과입니다. 
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400 개의 인스턴스를 J48 을 통하여 학습한 결과입니다. 

7



 

8



4. 학습곡선

아래의 표는 저희가 이용한 알고리즘 OneRule, J48, Naïve-Bayes 를 이용하여 얻은 정확도입니다. 

총 1000 개의 인스턴스를 사용하였으며, 표의 왼쪽부터 순서대로 100 개부터 10%씩 증가한 인스턴스들
의 각 정확도를 표로 나타낸 것입니다.

아래의 표를 보시면 J48 알고리즘을 제외한 나머지 OneRule, Naïve-Bayes Rule 에서는 300 개의 인
스턴스를 가질 때에 각각 OneRule : 60.6667, Naïve-Bayes Rule : 69.3333 의 가장 높은 정확도를 
얻을 수 있었고, J48 알고리즘에서는 인스턴스의 수가 400 일 경우 70.3333 의 3 개의 알고리즘을 통틀
어 가장 높은 정확도를 얻을 수 있었습니다.

위의 표를 이용하여 얻은 그래프는 아래의 그래프와 같으며, OneRule 과 Naïve-Bayes Rule 은 300 개
의 데이터에서 가장 높은 정확도를 보였고, J48 은 400 개의 데이터에서 가장 높은 정확도를 얻을 수 있음
을 표보다 쉽게 한눈에 알 수 있습니다. 
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5. ANOVA - 유의성 검사

위의 학습 곡선에서 최고치인 300 개의 인스턴스를 기준으로 하여, naive-bayes, oen-Rule 알고리즘에서 각각 

280 개, 290 개, 300 개, 310 개, 320 개의 인스턴스, J48 알고리즘에 대해서는 380 개, 390 개, 400 개, 410 개, 

420 를 통해 얻은 정확도를 아래의 표로 나타냈습니다. 

위의 표를 엑셀의 데이터 분석의 분산 분석 - 일원 배치법에 적용하여 아래의 표와 같이 합, 평균, 분산을 
얻고, 분산 분석의 결과를 얻었습니다. 

정확도의 기각치의 기준은 3.885294 이며, 저희의 데이터의 정확도의 비는 53.20229 를 얻음으로써 우
연성이 기각되기에 충분한 조건이 됨으로 통계적 유의성이 있다고 판단할 수 있는 데이터임을 보였습니다.
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저희는 ANOVA 유의성을 검사하기 전, 온라인 쇼핑몰에서 후기에 사용자의 신발사이즈 정보를 함께 
제공하기 때문에 그 부분을 반영하고자 신발사이즈 데이터를 함께 만들어 프로젝트를 진행하였습니
다.

ANOVA 유의성을 검사하기 전도 역시 Weka 를 통해 얻는 정확도가 낮은 정확도 값을 보였고, 아
래의 표와 같이 신발사이즈에 대한 ANOVA 유의성을 검사를 진행한 결과 데이터의 분산 분석 결과 
역시 정확도의 기각치를 넘기지 못하였습니다.

따라서 신발사이즈 데이터는 통계적 유의성에 불충분한 데이터로 증명이 되었고, 프로젝트에
서는 제외된 데이터가 되었습니다. 
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6. Bernoulli distribution

베르누이 계산을 각 알고리즘에 대해 진행하였습니다.

F 의 값은 각 알고리즘의 최대의 정확도를 나타낼 때의 정확도를 이용하였으며, 최고의 정확치를 나타낼 
때의 인스턴스 수인 400 을 N 으로 하였습니다.

각 알고리즘의 베르누이 분산 결과를 아래의 표로 정리하여 나타냈습니다.

<OneR> (F = 60%, N = 300) 

<J48> (F = 70%, N = 400) 

<Naïve-Bayes> (F = 69%, N = 300) 

각 알고리즘의 베르누이 분산 측정의 공통된 방식은 일정한 값의 F(정확도)와 N(인스턴스 수)이 주어질 때 
C 의 신뢰도 퍼센트만을 80%에서 99%까지 변화시켜 5 번에 거쳐 진행하였습니다.

이 때, 위의 각 표에서도 확인할 수 있듯이 F 와 N 이 일정하고, C 의 신뢰도 퍼센트가 높아질수록 P 의 범
위가 넓어짐을 확인할 수 있습니다.

즉, C 인 신뢰도가 커질수록 P 인 성공률의 범위는 점차 넓어짐을 확인할 수 있습니다.
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7. DEMO

저희의 처음 실행화면입니다. 

의류사이즈 예측 웹사이트를 제작하였고, 추가적으로 각 나라별 사이즈로 매핑이 될 수 있도
록 구매하고자 하는 의류 제조국을 기입하는 칸을 추가하였습니다.
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각 테스트 데이터에 따른 결과 화면 창입니다.

Testcase1 : 나이: 24, 키:159, 몸무게:44, 제조국: EU, 알고리즘: J48 의
결과화면입니다.

[입력]

[결과] 
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Testcase2 : 나이: 34, 키:175, 몸무게:69, 제조국: US, 알고리즘: naive-

bayes 의 결과화면입니다.

[입력]

[결과] 
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Testcase3 : 나이: 44, 키:162, 몸무게:57, 제조국: Japan, 알고리즘:
One-Rule 의 실행결과화면입니다.
[입력]

[결과]

위와 같이 사이즈를 탐색한 결과(S, M, L)와 기본적으로 한국사이즈(44, 55, 66, 77, 88) 에 매
핑되는 사이즈와 자신이 선택한 나라의 사이즈로 매핑된 결과, 정확도를 출력하게 하였습니다
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8. 논의

1-Rule, Naive-bayes, J48 각 알고리즘에 대해서 최고 정확도는 각각 60.6667%, 69.3333%, 70.3333% 라는 

결과값을 얻었습니다.  또한 이 프로젝트에서는 사이즈를 예측하기 위해서 키, 몸무게, 나이 3가지의 속성을 기준으로 

클래스 값을 도출하도록 하였습니다. 하지만 정확한 사이즈 예측을 위해서는 이와 같은 속성 뿐만 아니라, 사이즈를 

선택하는 개인의 취향, 개인별 체형 데이터가 필요하지만 이 같은 데이터가 반영되어 있지 않았습니다. 저희는 이러한 

더 많은 속성을 반영한 데이터를 활용했다면, 더 높은 정확도를 얻을 수 있을 것이라고 추측합니다. 

베르누이 과정을 진행하면서 얻은 신뢰도에 따른 각 알고리즘 별, 5개의 정확도에 대한 분포를 분석해보면 , 같은 인

스턴스에 대해서 신뢰도가 높아질 수록 정규분포에 따라, Zα 값이 커지고 이에 해당되는 Φ(Zα)-Φ(-Zα)의 값 역시 커

짐을 알 수 있습니다. 이러한 사실을 각 신뢰도가 80%일 경우부터, 99% 일 때까지의 측정한 정확도 값의 범위가 점

차 커진다는 결과를 통해 확인할 수 있었습니다.  

의류사이즈 예측 프로젝트에서 활용한 데이터 셋은 성별이 여자인 경우에만 한정적으로 데이터를 분석하였습니다. 

고로, 결과적으로 구현한 demo 프로그램 또한 여성 의류 사이즈 예측에 한정되어 있습니다. 이 프로그램이 남성 여

성 구분없이 통용되기 위해서는 여성뿐만 아니라 남성 데이터 또한 고려해야합니다. 

저희는 의류사이즈 예측 프로젝트와 함께 신발사이즈 예측을 추가적으로 진행했습니다. 하지만 이 ANOVA 유의성 

검사에서 F비가 F기각치를 넘기지 못해 귀무가설을 기각하지 못하였습니다. 신발데이터는 신발사이즈(클래스)의 수

는 매우 많지만 그에 비해 인스턴스의 수가 약 총 100개였습니다. 이러한 측면에서 충분한 데이터를 확보하지 못한 

점이 데이터의 통계적 규칙이나 패턴을 알아내기 어려웠고, 결론적으로 통계적으로 유의미한 데이터가 아니라는 사

실을 얻게 되었다고 생각합니다.
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9. 팀별 역할

심아윤 : 데이터 수집, 자료 분석, 코드 구현, 레포트 작성, 발표

이지은 : 데이터 수집, 자료 분석, 코드 구현, 레포트 작성, PPT
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