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1. LDA

가정 1. 모든 문서는 다양한 주제에 대해 기술하고 있다
가정 2. 모든 주제는 고유의 단어 등장 확률을 가지고 있다

LDA 가 가정하는 Document 생성 과정 LDA Inference 과정

VS

결과 1. 문서 별 주제 분포
결과 2. 주제 별 단어 분포



2. 준비물 – 베이지안

베이즈정리

베이지안 : 너희가 Constant라고 생각한 Parameter,,, 그거 사실 Random Variable 이야,,,

동전

동전을 N번 던져서 앞면이 나올 횟수 X,,,

1) 빈도주의 : P(앞면) = 0.5 니까,,, X ~ Bin(N, 0.5)
2) 베이지안 : P(앞면) = 0.5 라는걸 어떻게 믿어,,,?

사전분포?

위에서 P(A)에 해당하며, 확률에 대한 추론 시, Beta 분포 자주 활용 (정의역 fit한 켤레분포)

디리클레분포?
Beta dist’ 가 Multinomial 하게 존재한다면?? 

K = 차원, 토픽의 수



2. 준비물 – 깁스샘플링

MC? MC?

MCMC?

Ex) X = 첫 번째 굴린 주사위의 눈
Y = 주사위 2번 굴린 눈의 합

if Y <= 7, X ∈ {1,2,3,4,5,6}
Else if Y <= 8, X ∈ {2,3,4,5,6}
Else if Y <= 9, X ∈ {3,4,5,6}   

우리의 Corpus에 등장하는 단어의 개수가 사후확률을 추정할 때 사용해야 하는 차원
(Dimension)의 개수이기 때문에 Loading 너무 큼.

MCMC, 특히 깁스샘플링으로 이를 보완하려 함



3. 논문리뷰

관측 가능한 w / Hyperparameter alpha, beta 
를 제외한 모든 변수는 unknown

EM

A : d번째 문서의 다른 단어들이 토픽 k에 많이 할당되어 있을 수록
B : 토픽 k에 할당된 전체 단어 중 Nd,k 의 점유율이 높을수록



3. 논문리뷰



4. 응용 – 웹툰 댓글 분석



4. 응용 – 웹툰 댓글 분석


