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편성 최적화 방안모델 학습
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분석 개요



분석 개요

취급액 Boxplot

▪ Target 변수 취급액 분포

> 매우 넓게 분포

▪ 단일 모델만으로 예측 무리

> 데이터 및 모델 분리 필요

취급액



분석 개요

마더코드는 판매하는 상품과 큰 연관이 있는 변수

한번 판매 방송 경력이 있는 상품은 예측 가능성 매우 높음

즉, 예측 정확도 상승에 마더코드는 매우 중요한 변수

마더코드



분석 개요

평가데이터의 약 50%의 상품은 처음 판매하는 마더코드

중요한 정보인 마더코드를 활용하기 위한 모델 분리 필요

학습 데이터에
포함

평가데이터 마더코드

마더코드

처음 등장



데이터 전처리



데이터 전처리

취급액 K-means 클러스터링 학습 결과

K=3 일 때 가장 적절

예측 군집을 또 하나의 target으로서 사용

군집화



데이터 전처리

Isolation forest 이용하여

총 3%의 데이터 제거

이상치 제거

학습을 방해하는 이상치 제거



데이터 전처리

제공 데이터를 이용하여 다양한 파생 변수 생성

파생 변수

예시

방송 일시 2020-06-02 14:00

요일 오전, 오후, 저녁 주말 O/X

사용한 모든 파생변수는 별도의 ‘변수설명’ 워드파일 참고



모델 학습



모델 학습

총 4개의 모델로 이루어짐

모델 구조

군집 분류기

저가
취급액 회귀

중가
취급액 회귀

고가
취급액 회귀



모델 학습

군집 분류기

저가
취급액 회귀

중가
취급액 회귀

고가
취급액 회귀

군집이 target인 분류기 학습

각 군집별로 취급액 회귀 모델 학습

(Classifier)

(Regressor)

모델 학습 흐름



모델 학습 앙상블 학습

모델을 세분화와 트리 형태의 모델 구조를 통해

더욱 강건하고 정확한 예측 기대 가능

군집 분류기

저가
취급액 회귀

중가
취급액 회귀

고가
취급액 회귀

Tree형태의 모델 구조



모델 학습 모델 예측 흐름

군집 분류기

저가
취급액 회귀

중가
취급액 회귀

고가
취급액 회귀

DATA

군집 1 분류

데이터 분류

군집 2 분류 군집 3 분류



모델 학습 마더코드 유무

군집 분류기

저가
취급액 회귀

중가
취급액 회귀

고가
취급액 회귀

군집 분류기

저가
취급액 회귀

중가
취급액 회귀

고가
취급액 회귀

마더코드 관련 변수 사용 여부에 따라

모델을 나눠서 학습 & 예측

마더코드 변수 사용 O 마더코드 변수 사용 X

모델 1 모델 2



모델 학습 마더코드 유무

평가데이터의 마더코드가

학습데이터에 등장한 경우

(예시)

학습데이터로부터 마더코드별
취급액 평균 등의 변수 계산 후 추가

평가데이터의 마더코드가

처음 등장한 경우

모델 1

변수 추가 없음 모델 2



모델 학습 변수 선정

한 변수에 대해 다른 row와
바꿔가면서 예측 결과에 영향을 주는 정도를 파악

데이터 번호 변수 1 변수 2

1 0.5 110

2 0.8 130

3 1.2 80

데이터 번호 변수 1 변수 2

1 0.8 110

2 0.5 130

3 1.2 80

예측 결과 비교 후

변동률이 적은 변수를 중요하지 않다고 판단

이에 따라 변수 선정 및 제거



모델 학습 최적 모델 선정

학습데이터 중 일부를 이용하여

LightGBM, XGBoost, Tree 등 모델들에 대해

최적 파라미터 서치 후 최고 성능 모델 채택

XGBoostLightGBM Decision Tree

Validation



편성 최적화 방안



편성 최적화 방안 기본 전제

하루에 판매해야 할 [상품] [가격] [노출 시간] 등 각 방송이 정해져 있음을 가정



편성 최적화 방안 편성 최적화

6:00 2:20

1 2 2221…3 20

모든 편성 순서에 대해 순서를 바꿔보며 예측함으로써

일일 예상 취급액 평균이 가장 높은 편성 채택

: 각 방송



편성 최적화 방안 시뮬레이션

현재 ‘가전’ 상품군은 대부분 저녁 시간에 편성

낮시간에 편성하려면 리스크 감수 필요

(예시)

다른 시간대 편성에 대한 시뮬레이션 도구로 활용 가능

학습된 모델을 통해 낮시간으로 변경하여 예측함으로써

새로운 편성 인사이트를 도출할 수 있음



감사합니다


